




https://www.youtube.com/watch?v=l82PxsKHxYc

https://www.youtube.com/watch?v=l82PxsKHxYc


https://app.heygen.com/videos/bbffea1361784fb6afa00b35f8d20281

https://app.heygen.com/videos/bbffea1361784fb6afa00b35f8d20281






























































Loss 
Optimization

loss를 최소화하는 weight를 찾는 
것

GOA
L

 

 



Loss 
Optimization

Loss function은 network 
weight에 대한 함수이다 !



Loss 
Optimization

랜덤하게  initial point 정하기



Loss 
Optimization

 



Loss 
Optimization

gradient 반대 방향으로  small 
step 이동하기



Gradient 
Descent

수렴할  때까지  반복



 

Algorith
m

기본적으로 표준 
정규 분포에서 

뽑음

Gradient Descent



Gradient Descent

 

Algorith
m

기본적으로 표준 
정규 분포에서 

뽑음



Computing Gradients: Backpropagation

keyword: chain 
rule



Computing Gradients: Backpropagation

Forward propagation에서 back 
propagation을 위해 값들을  

저장해놓음



Training Neural Networks is Difficult

이런 평면에서는 Gradient 
Descent를 적용하는데 
어려움이 있음



Setting the Learning Rate

 

Learning rate를 
어떻게  설정해야  

할까?



Setting the Learning Rate



Setting the Learning Rate
Learning rate가 너무 작을 때

1. 느리게  수렴
2. 목표한  epoch 안에 local minima 도달 실패
3. 만약 false local minima가 있을 때, stuck될 수 있음



Setting the Learning Rate
Learning rate가 너무 클 때

1. overshootin
g

2. Unstable
3. diverge



Setting the Learning Rate
Learning rate가 적절할  때



How to deal with this?

Learning rate를 바꿔가며 최적의 값 
찾기

Option 1.

Adaptive learning rate
Option 2.



Adaptive Learning Rates

 

- How large gradient is

- How fast learning is happening

- Size of particular weights



Gradient Descent Algorithms

가장 기본적인 알고리즘
Learning rate 고정 & momentum 같은 옵션

Stochastic Gradient 
Descent



Gradient Descent Algorithms

가장 널리 쓰이는 adaptive learning rate optimizer
빠르고 안정적



Gradient Descent Algorithms

Gradient의 제곱 누적합을 이용해서 파라미터마다 다른 학습률 적용.
자주 업데이트되는 파라미터는 학습률 작게, 드물게 업데이트되는 파라미터는 크게



Gradient Descent Algorithms

Adagrad의 learning rate이 너무 빨리 줄어드는 문제를 보완



Putting it all together



Differences between GD and SGD

 

Gradient 
Descent Computationally 

intensive
 

Stochastic Gradient 
Descent

Easy to compute
But very noisy



Mini-batches

SGD
 Gradient Descent 보단 

빠르고, Stochastic Gradient 
Descent 보다는 덜 noisy



The Problem of Overfitting



Regularization
- 가중치에  제약을  가해 complex model이 되는 것을 discourage
- improve generality!

dropout
Option 1.

Early stopping
Option 2.



Regularization I: Dropout



Regularization II: Early Stopping



Core Foundation Review










